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Red de co-citación



Diseño de investigación en 
psicología y análisis de redes



Diseños de caso único Estimaciones bayesianas
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Metaanálisis de redes 
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Psychonetric – Psicometría de redes





Como llega el análisis de redes a 
la psicología



Van Der Maas, H. L. J., Dolan, C. V., Grasman, R. P. P. P., Wicherts, J. M., Huizenga, H. 
M., & Raijmakers, M. E. J. (2006). A dynamical model of general intelligence: The 
positive manifold of intelligence by mutualism. Psychological Review, 113(4), 842–
861. doi:10.1037/0033-295x.113.4.842 

El objetivo de este artículo es esbozar una tercera 

posibilidad, una nueva explicación de la matriz 

positiva. Esta explicación se basa en un modelo de 

desarrollo formulado matemáticamente con

mutualismo o relaciones beneficiosas positivas 

entre procesos cognitivos. Esta explicación 

identifica un mecanismo plausible que da origen a 

la matriz positiva, pero que no incluye "g" 

como una variable cuantitativa latente. Al 

menos, esto demuestra que una variable latente, 

que está establecida de manera psicométrica (es 

decir, en análisis de factores), no necesariamente 

tiene que corresponder a una variable 

cuantitativa real, como la velocidad de 

procesamiento o el tamaño del cerebro. Este 

modelo también sugiere explicaciones de otros 

fenómenos empíricos importantes en la 

investigación de la inteligencia (Van Der Maas et 

al., 2006, p. 843). 
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Cramer, A., Waldorp, L., Van der Maas, H., & Borsboom, D. (2010). Comorbidity: A network perspective. Behavioral and Brain Sciences, 33(2-3), 137-150. 
doi:10.1017/S0140525X09991567



Las apariencias sugieren que, en psicopatología, un proceso análogo está en 

funcionamiento. Se presenta un ejemplo en la Figura 1, en el que la DM es la 

causa raíz de sus síntomas observables (ver Tabla 1 para la leyenda 

correspondiente). Sin embargo, esta similitud entre la psicopatología y la 

medicina moderna es solo superficial. Ciertamente, los clientes son 

diagnosticados con un trastorno en función de un conjunto de síntomas, 

después de lo cual el diagnóstico se utiliza para elegir un protocolo de 

tratamiento. Esto sugiere la identificación y el tratamiento de una causa 

raíz. Sin embargo, aunque en las últimas décadas se ha hecho mucho de la 

sugerencia de que los síntomas en psicopatología tienen tales causas raíz (se 

ha sugerido diversas bases en deseos reprimidos, indefensión aprendida, 

desequilibrios hormonales, anomalías neurales o defectos genéticos), hasta 

ahora ha sido imposible identificar estos empíricamente. De hecho, es 

imposible identificar cualquiera de los trastornos mentales comunes como 

condiciones que existen independientemente de sus síntomas. En nuestra 

opinión, es poco probable que esto cambie; es decir, consideramos poco 

probable que, en el futuro, con equipos de detección mejores y tamaños de 

muestra más grandes, podamos identificar tales condiciones 

independientemente de sus síntomas (Borsboom & Cramer. 2013, pp.94-95).

Borsboom, D., & Cramer, A. O. (2013). Network analysis: an integrative approach to the structure of psychopathology. Annual review of clinical psychology, 9, 91-
121.



Aspectos 

Enfoque

TeoríasModelo

Importante recordar…

Borsboom, D., Cramer, A. O. J., Fried, E. I., Isvoranu, A. M., Robinaugh, D. J., Dalege, J., & van der Maas, H. L. J. (2022). Chapter 1. Network perspectives. In Isvoranu, A. M., Epskamp, S., 

Waldorp, L. J., & Borsboom, D. (Eds.). Network psychometrics with R: guide for behavioral and social scientists. Routledge, Taylor

& Francis Group.



Ventura-León, J., López-Jurado, R., Porturas, E., León-Mostacero, I., & Canchanya-Balbin, S. E. (2022). Anxiety, depression, stress, worry about COVID-19 and fear of 
loneliness during COVID-19 lockdown in Peru: A network analysis approach. Frontiers in Public Health, 10, 946697.



Elementos Básicos de las redes



Nodos

Bordes, asociación 
(Regularizado 
Parcialmente 
correlación) 

Verde = positivo

Rojo = negativo

Comunidad



Programas para 
su 
implementación







Librería EGAnet
Análisis exploratorio de grafos

https://github.com/hfgolino/EGAnet/blob/master/Readme.md

Alexander P. Christensen Hudson F. Golino



La base de datos



Vamos a preferir Spearman

Isvoranu, A.-M., & Epskamp, S. (2023). Which estimation method to choose in network psychometrics? Deriving guidelines for applied researchers. Psychological 
Methods, 28(4), 925–946. https://doi.org/10.1037/met0000439

https://psycnet.apa.org/doi/10.1037/met0000439


Algoritmos de detección de comunidades

En cuanto al número de respuestas, los algoritmos Louvain, Fast-greedy
y Walktrap del método GLASSO obtuvieron la mejor precisión (88,6%, 
87,8% y 87,1%), seguidos del algoritmo PCA del método PA (86,7%; 
Tabla 3). En cuanto a los métodos de red, se observó una tendencia 
general a que el método GLASSO (79,9%) obtuviera mejores resultados 
que los dos métodos de correlación parcial no regularizados (AIC = 
63,3% y BIC = 58,6%).

Christensen, A. P. (2020, March 14). Towards a Network Psychometrics Approach to Assessment: Simulations for Redundancy, 
Dimensionality, and Loadings. https://doi.org/10.31234/osf.io/84kgd



Christensen, A. P. (2020, March 14). Towards a Network Psychometrics Approach to Assessment: Simulations for Redundancy, 
Dimensionality, and Loadings. https://doi.org/10.31234/osf.io/84kgd



Algoritmos de detección de comunidades

Christensen, A. P. (2020, March 14). Towards a Network Psychometrics Approach to Assessment: Simulations for Redundancy, 
Dimensionality, and Loadings. https://doi.org/10.31234/osf.io/84kgd



Cargas de red



Teniendo en cuenta estos resultados, sugerimos que las directrices 
generales sobre el tamaño del efecto para las cargas de red sean de 
0,15 para las pequeñas, 
0,25 para las moderadas y 
0,35 para las grandes.

Christensen, A.P., Golino, H. On the equivalency of factor and network loadings. Behavior Research Methods, 53, 
1563–1580 (2021). https://doi.org/10.3758/s13428-020-01500-6



Estabilidad de los items



Un valor de 0.89 en el "item stability" indica que el ítem en cuestión ha sido 
identificado consistentemente en esa dimensión en aproximadamente el 89% de 
las muestras replicadas. Esto significa que ese ítem tiende a pertenecer 
predominantemente a esa dimensión en particular en el análisis de la red 
psicométrica. Sin embargo, también puede haber ocasiones en las que el ítem se 
haya replicado en otras dimensiones en menor medida

Christensen, A. P., Golino, H., and Silvia, P. J. (2020) A Psychometric Network Perspective on the Validity and Validation of Personality Trait 
Questionnaires.  European Journal of Personality, 34, 1095–1108. https://doi.org/10.1002/per.2265.

https://doi.org/10.1002/per.2265


Consistencia estructural



Métodos basados en la covariación de los ítems 
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Σpq: suma de varianzas de todos los ítems

Sx²: Varianza del test

k= número de ítems 

Ítems dicotómicos Ítems politómicos

Cronbach (1951)Kuder & Richardson (1937)

Kuder, G. F., & Richardson, M. W. (1937). The theory of the 
estimation of test reliability. Psychometrika, 2(3), 151-160.

Cronbach, L. J. (1951). Coefficient alpha and the internal 
structure of tests. Psychometrika, 16(3), 297-334.

𝜔 =
σ𝜆𝑗

2

σ𝜆𝑗
2
+ σ𝜓𝑗

2

McDonald (1999) 

McDonald, R.P. (1999). Test theory. A unified treatment. 

Mahwah, NJ, Lawrence Erlbaum Associates.

Dónde: 

ω: es el símbolo de coeficiente omega

ʎj, es la carga factorial estandarizada de i.



La consistencia estructural se refiere a la medida en que los componentes de un 
cuestionario forman una subred coherente dentro de una red más amplia. Es un 
indicador de la homogeneidad y coherencia interna de los ítems en un contexto 
multidimensional. La consistencia estructural puede evaluarse utilizando una 
medida llamada "consistencia estructural" que proporciona información 
complementaria a las medidas de consistencia interna tradicionales

Estos valores indican la magnitud de la consistencia estructural en cada dimensión. Cuanto más cercano a 1 sea el valor, mayor será la consistencia
estructural. En este caso, las dimensiones 1, 2 y 4 tienen una consistencia estructural muy alta, cercana a 1. La dimensión 5 también tiene una alta
consistencia estructural, aunque ligeramente inferior a las dimensiones anteriores. Sin embargo, la dimensión 3 presenta una consistencia estructural
algo más baja en comparación con las otras dimensiones. Esto puede indicar que los elementos dentro de esta dimensión pueden ser menos
homogéneos o interrelacionados en comparación con las otras dimensiones.

Christensen, A. P., Golino, H., and Silvia, P. J. (2020) A Psychometric Network Perspective on the Validity and Validation of Personality Trait 
Questionnaires.  European Journal of Personality, 34, 1095–1108. https://doi.org/10.1002/per.2265.

https://doi.org/10.1002/per.2265


Wording Effect



EGA riEGA

Garcia-Pardina, A., Abad, F. J., Christensen, A. P., Golino, H., & Garrido, L. E. (2022). Dimensionality assessment in the presence of wording effects: A network 
psychometric and factorial approach. PsyArXiv. doi:10.31234/osf.io/7yqau



Invarianza de medida de la 
estructura "EGA”





El procedimiento Benjamini-Hochberg es una potente 
herramienta que reduce la tasa de falsos 
descubrimientos.

El ajuste de la tasa ayuda a controlar el hecho de que a veces los 
valores p pequeños (menos del 5%) se producen por casualidad, lo que 
podría llevarle a rechazar incorrectamente las hipótesis nulas 
verdaderas. En otras palabras, el procedimiento B-H le ayuda a evitar 
errores de tipo I (falsos positivos).

Jamison, L., Golino, H., & Christensen, A. P. (2023). Metric invariance in exploratory graph analysis via permutation testing. 
PsyArXiv. doi:10.31234/osf.io/j4rx9
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