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Nueva Generaciéon de Software
FANM H:-1.0 & MINIFANM

EANM  MiniFANM.
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	Project  Deep Tech
	2026

	MiniFANM Trainig
	2026

	MiniFANM RunTime
	Trainig
	FILTER-ANTICIPATION-NO MEMORY
	ARQUITECTURA PROPIA DE DECISIÓN PARA ENTRENAMIENTO ROBÓTICO
	Modelo Trainig
	Mejoras frente al modelo base
	Mejoras promedio frente al modelo base
	•            Parámetros: -94.15%
	•    Tiempo de entrenamiento: +12.05%
	•            Validation R²: +1.84%
	•            Test R²: +2.46%
	•            Validation MSE: -41.00%
	•            Test MSE: -46.41%
	•            Fair Proxy: -94.15%

	Optimización Inteligente
	Su ventaja aparece por la forma en que organiza el paso de información y la decisión dentro de la secuencia.

	Aplicación multientorno
	MiniFANM puede integrarse en sistemas de distinta escala, desde hardware embebido y entornos Edge hasta stacks más complejos., donde aporta una ventaja clara: hacer más con mucho menos dentro del sistema.


	Proximamente

